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Text posudku:

Predlozena priace se vénuje problému, jak zohlednit vSedni zkuSenost a znalost (commonsense
knowledge) pii generovéani jazyka pomoci velkych jazykovych modelu. Velké jazykové modely v po-
slednich mésicich a letech zaznamenaly znacny pokrok, stile ale maji problémy s usuzovanim o
vSednich zélezitostech (commonsense reasoning), coz ¢asto vede chybdm pfi generovani textu.
Schopnost takového usuzovéani v této oblasti se méfi (mimo jiné) pomoci datasetu CommonGen,
na kterém autorka obhajované prace demonstruje efektivitu ovérovanych experimentéalnich metod.

Prace méa celkem 87 stran, hlavni text zac¢ind na strané 2 a konéi na strané 53, z toho deset
stran obsahuje vyhradné tabulky s pfiklady generovaného textu. Prace se sklada z 6 kapitol véetné
uvodu a zavéru. Kapitola 1 (7 stran) vysvétluje zdkladni koncepty pro pochopeni feseni tlohy.
Kapitola 2 (11 stran) jde o krok zpét a vysvétluje zdkladni koncepty pro zpracovéani pfirozeného
jazyka pomoci neuronovych siti. Kapitola 3 (6 stran) popisuje provedené experimenty a kapitola
4 (4 strany) predstavuje vysledky experimentu.

Text préce je velmi dobfe strukturovany. Prace je psand dobrou anglictinou bez zjevnych
gramatickych chyb, ale ¢asto se zvldstnim vybérem slov nebo nepfesnymi formulacemi (napi.
nespravné ,,perform experiment* misto ,,conduct experiment“; ,,explore improvements“ nefika,
jestli se jednd o uz existuji zlepSeni nebo zlepSeni navrhovand autorkou; ,,advantageous* pouzité

ve smyslu ,,useful“; ;;method has two components“ namisto ,,two steps®).

Kapitola 1 dobte vysvétluje, jaké tiloze se autorka ve své praci vénuje a pro¢ ma smysl takovou
dlohu fesit.

Kapitola 2 je nejslabsim mistem prace. Zacina tim, ze vysvétluje historické postupy, které
nejsou pro praci relevantni. Nasleduje popis architektury Transformer, ktery je ponékud zmateny.
Autorka se snazi zakladn{ myslenku architektu vysvétlit pomoci rozdilu od attention mechanismu

v rekurentnich encoder-decoder modelech. To se ale tyka pouze tzv. cross-attentionu mezi en-



kodérem a dekodérem, jehoz role zustava stejnd. Zdsadni role self-attentionu neni poskytovéni
rozhrani mezi vstupem a vystupem, ale to ze je odpovédny za reprezentaci kontextu v modelu.
Nahrazuje tak rekurenci v predchozich modelech, se kterymi se autorka pokousi architekturu po-
rovnat. Na strané 17 ndhle zac¢ind popis dekédovani (coz je stézejni koncept pro generovani textu
pomoci jazykovych modelu), aniz by se predtim vysvétlilo, co to dekédovéni je: tedy, ze modely
pocitaji pravdépodobnost tokent a potiebujeme algoritmus, ktery z téchto pravdépodobnosti udéla
textovy vystup. Vzapéti nasleduje formalni matematicky popis mechanismu self-attention, ktery
je neni zcela dobfe. Za vstup povazuje vektor redlnych ¢isel — vstupem ale musi byt matice, jinak
by modely reprezentovaly vstupni tokeny izolované bez kontextu. Dalsi ¢dsti (popis knowledge
bases a Graph Neural Networks) jsou lepsi, ale stéle pusobi ponékud nejisté.

Kapitola 3 popisuje puvodni experimentalni praci autorky. Experimenty jsou popsany dobie a
text netrpi podobnymi nedostatky jako v predchozi kapitole. Z textu je zfejmé, jak se jednotlivé
experimenty lisi a jak na sebe navazuji.

Kapitola 4 prezentuje vysledky experimentu, nejprve kvantitativné pomoci automatickych me-
trik, nasledné kvalitativné na zakladé manualniho hodnoceni. Prace bohuzel nevyuziva dostatecné
potencial automatickych metrik. Pro ¢asto pouzivané metriky jako je BLEU existuji nastroje, které
pomahaji manudalni evaluaci, naptiklad tim, ze dovedou vyhledavat n-gramy, které vedly k lepsimu
skore. S jejich pomoci je pak mozné zpétné urcit, jestli vyssi skore v automatické metrice skutecéné
znamenad i vySsi kvalitu vystupu.

Cést o manualni evaluaci nezahrnuje dilezité informace o procesu hodnoceni. Neni zminéné,
kdo byli v tomto pifpadé hodnotici. Pokud tim, kdo vystupy systému hodnotil/a, byla autorka
sama, bylo by nutné zabranit tomu, aby hodnoceni bylo ovlivnéné apriornimi predstavami o tom,
jak jednotlivé metody funguji, napiiklad tim, ze by se vygenerované véty hodnotily v ndhodném
potradi.

Zaveér shrnuje hlavni poznatky z experimentalni ¢asti préace, tj. ze pridani informaci z knowledge

base zlepsuje kvalitu generovani textu oproti dotrénovéani predtrénovaného jazykového modelu.

Autorka predlozenou praci prokazala, ze se orientuje v problematice generovani textu pomoci
jazykovych modeltu. Déle prace ukazuje, ze autorka dovede planovat, implementovat a vyhodno-

tovat vypocetni experimenty s jazykovymi modely.

o Silnymi strankami prdce jsou: dobfe motivované, dobfe navrzené a dobte provedené experi-
menty, jejichz vysledky dobie ukazuji slabé stranky soucasnych jazykovych modelu a dalsi

smér, kterym je mozné se pfi feSeni podobnych tloh ubirat.

o Slabymi strdnkami prdce jsou: relativné kratsi rozsah, misty horsi kvalita textu a metodolo-

gické nedostatky v manualnim hodnoceni.



Otdzky k prdci

e Myslite si, ze problémy s manualnim hodnocenim, které zminuje tento posudek, negativnim

zpusobem ovlivnily vérohodnost manuélniho hodnoceni?

e Myslite si, ze metody, se kterymi experimentujete v této praci jsou pienositelné do jinych

oblasti generovani pfirozeného jazyka (napf. asistenti typu ChatGPT)?

Praci doporucuji k obhajobé.

Praci nenavrhuji na zvlastni ocenéni.
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